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Geração de Bases de Regras: Método Ingênuo

Dado: conjunto de pares entrada/saida 
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1-Granularizar espaços de entrada e saida

• determinar universos

• particionar em 2N+1 regiões: SN, ..,S1,CE, B1,..,BN
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2-Gerar regras a partir dos dados

• determinar graus de ativação

• criar regras correspondentes aos graus mais altos
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3-Atribuir um grau a cada regra

• determinar grau de cada regra

• resolver conflitos escolhendo regra de maior grau

)().().()( 21 yCxBxAGrau =Regra

Li-Xin Wang, Adaptive Fuzzy Systems and Control, Prentice Hall, 1994
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Geração de Bases de Regras: Método Agrupamento

• Reconhecimento de padrão

– Processo de busca de estruturas em dados e a classificação
destas estruturas em categorias, classes.

– Estruturas da mesma categoria tem alto grau de associação
e estruturas de diferentes categorias tem baixo grau de asso-
ciação.

• Classificação de objetos em categorias: análise de grupos (cluster analysis)

• Problemas principais em reconhecimento de padrões:

– Sensoriamento (sensing) → padrão (pattern vector)
– Extração de características (feature extraction)
– Discriminação (discrimination function)
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Método Baseado em Agrupamento
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Algoritmo Fuzzy c-Means
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J. Bezdek and S. Pal, Fuzzy Models for Pattern Recognition, IEEE Press, 1992
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Adaptação de Bases de Regras: Método do Gradiente
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• Neste caso, o sistema baseado em regras tem a forma:
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• Funções de pertinência Gaussianas
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Algoritmo de Adaptação via Gradiente 
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Estabelecer requisitos

funcionais e 

operacionais

Identificar variáveis de

entrada e de saída, as

variáveis linguísticas

correspondentes e seus

termos

Definir limites e critérios

de desempenho

Atribuir funções de

pertinência aos termos

linguísticos

Definir comportamento

via base de regras 

Definir mecanismo de

inferência

Determinar método

de defuzzificação

Verificar se requisitos

são satisfietos

Implantar

sistema

Sintonizar e validar

sistema

A

AProjeto SBR
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Este material não pode ser reproduzido  sem
autorização prévia dos autores. Quando auto-
rizado, seu uso é exclusivo para atividades de
ensino e  pesquisa em instituições sem fins lu-
crativos.
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